Finans Politik & Ekonomik Yorumlar (664) Haziran 2023: 33-56
Arastirma Makalesi

BRICS ULKELERI VE TURKIYE’'DE BANKA BASARISIZLIKLARINI
ETKILEYEN FAKTORLERIN KARSILASTIRMALI ANALIZi*

GIiZEL BUSEM SAYIL'
Gonderim tarihi: 17.10.2022 Kabul tarihi: 11.05.2023
Oz

Bu ¢alismanin temel amaci Tiirkiye ve BRICS iilkelerinde faaliyet gosteren bankalarin basa-
risizlik nedenlerini aragtirmaktir. Bu amag¢ dogrultusunda, 2002-2008 ve 2002-2019 dénem-
lerinde borsada iglem gbren bankalarin bilangolarindan elde edilen finansal verilerin ve ¢e-
sitli dissal degiskenlerin etkileri arastirilmigtir. Bagimsiz degiskenlerin basarisizlik olasiligi
tizerinde etkileri ise panel logit regresyon modeli ile analiz edilmistir.

Sonuglar, aktif biiyiikliigii degiskeninin Tiirkiye’de basarisizlik riskini artirirken BRICS
iilkelerinde azalttigint gdstermistir. Bununla birlikte uluslararasi rezerv oranlari tiim 6rnek-
lerde basarisizligi azaltan 6nemli bir degisken olmustur. Son olarak bankalar kiiresel finansal
krizden olumsuz, mevduat sigortast uygulamasindan ise olumlu etkilenmistir.
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Abstract

The main goal is this study is investigate the reasons for bank failures in Turkiye and BRICS
countries. In this direction, the financial data of listed banks during 2002-2008 and 2002-
2019 as well as the effects of some external independent variables were investigated. In the
study, the effects of independent variables on the probability of bankruptcy were investigated
by panel logit regression analysis.

The results showed that the asset size variable increased the risk of failure in Turkey, but
it decreased it in the BRICS countries. However, international reserve ratios were an im-
portant variable that reduced failure in all cases. Finally, banks were adversely affected by
the global financial crisis and positively affected by the deposit insurance application.
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1. Giris

Finansal piyasalarda aracilik iglevini tistlenen bankalarin, biinyelerindeki iirlin ve hizmet ge-
sitliligi glinden giine artmaktadir. Bu yonleriyle iilke ekonomilerinde oldukga kritik yeri olan
bankalarin 6zellikle gelismekte iilkelerin finansal piyasalarinda iistlendikleri pay son derece
onemlidir. Dolayisiyla bankalar {ilke ekonomilerinde biiyliime ve finansal piyasalarda ge-

lisme iizerinde belirleyici rol oynamaktadir.

Ekonomiler lizerinde bu 6l¢iide 6nemli olan bankalarda ortaya ¢ikan sorunlar ¢cogunlukla
finansal krizlerin meydana gelmesinde etkili olmaktadir. Banka bilangolarinda bozulmalar;
aktif tarafinda asir1 kredi geniglemesi, geri 6denmeyen kredi sorunlarinin artmasi ya da pasif
tarafta panik haliyle mevduat ¢ekisleri gibi etkenler finansal krizlere neden olarak iilke eko-
nomilerinde yikici sonuglar ortaya ¢gikarabilmektedir. Gliniimiiz diinyasinda kiiresellesmenin
etkisiyle s6z konusu sorunlar; ortaya ¢iktiklar: banka, sektor hatta iilke ile sinirlt kalmayarak
yayilma etkisi gosterebilmektedir. Nitekim 2007 yilinda ABD bankacilik sektériinde bagla-

yan sorunlarin kiiresel boyut kazanmasi bu konunun 6nemini ortaya koymaktadir.

Dolayisiyla bankalarda finansal basarisizliga neden olan risk kaynaklarinin 6nceden tah-
min edilmesiyle banka yonetimleri, denetleyici kurumlar ve kamu otoritelerinin bu hususlari
gozeten politikalar uygulamasi ve gerekli tedbirleri almasi miimkiin olmaktadir. Bu uygula-

malar ile sorunlarin ortaya ¢ikisinin 6nlenmesi ve maliyetlerin azaltilmasi saglanmaktadir.

Bu ¢alismada BRICS olarak anilan iilkeler (Brezilya, Rusya, Hindistan, Cin, Giiney Af-
rika) ve Tiirkiye’de faaliyet gosteren bankalarda basarisizliga etki eden faktorler arastirilmig-
tir. Buna gore ¢alismada BRICS iilkeleri ve Tiirkiye bankalarini kapsayan iki 6rneklem grubu
yer almaktadir. Bu iilkelerin temel ortak 6zelligi ge¢mislerinde dnemli sorunlar yagsamis ol-
malar1 ve finansal sistemlerinde bankalarin 6nemli agirliga sahip olmasidir. Finansal serbest-
lesme siirecleriyle basglayan sorunlar BRICS-T iilkelerinde 6zellikle 1990-2000 yillarinda yi1-
kic1 sonuglar ortaya ¢ikarmistir. 1995 Brezilya, 1997 Asya, 1998 Rusya ve 2000-2001 Tiir-
kiye krizleri iilkelerin 6nemli kayiplar vermesine neden olmustur (Caprio ve Klingebiel,
2003; Laeven ve Valencia, 2018). S6z konusu finansal krizlerle birlikte sarsilan {ilke ekono-

mileri ve finansal sistemler i¢in hizla yeniden yapilandirma adimlart atilmistir.

Bu calismada, hem Tiirkiye hem de BRICS iilkeleri igin iki ayr1 model kurulmustur. i1k
modelde, kredi derecelendirme kuruluslarinin not indirimleri esas alinirken ikinci model ta-
kipteki kredi oranlarina dayanmaktadir. Calismanin sonuglarint 1990’11 yillarda yasanan ve
her iilkede farkli tepkiler ortaya ¢ikaran krizlerin etkisinden arindirmak amacryla 2002 yilin-
dan baglanmis, 2019 yilina kadar olan donem ele alinmigtir. Ancak, 2000-2007 yillart {ilke-

lerde yapilandirma adimlarinin biiyiik 6l¢iide devam ettigi bir donem olmustur. Bu nedenle
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calisma kapsaminda, ilgili donem ¢ikarilarak 2008-2019 aralig1 yeniden analiz edilmis, so-
nuclarin karsilastirillmasi amaglanmigstir. Ayn1 zamanda diinya ekonomilerini derinden etki-
leyerek kiiresel boyut kazanan 2008 finansal krizini kapsayan genis bir donem araligi ile
literatiire katk1 sunulmasi hedeflenmektedir.

Bu dogrultuda ¢alisma temel olarak 3 bolimden olusmaktadir. Girisin ardindan literatii-
riin kisa bir 6zeti, tiglincii boliimde aragtirmanin amaci, veri seti ve yontemi i¢eren aragtirma
dizayni, dordiincii boliimde bulgulara yer verilmis ve nihayat sonug kismi ile ¢aligma tamam-

lanmustir.
2. Literatiir Ozeti

Finansal basarisizlik tahminine yonelik gerceklestirilen ¢alismalarin uzun bir ge¢misi ol-
makla birlikte ¢aligmalar incelendiginde sonuglarin uygulandiklari bdlge, sektor, zaman ara-
lig1 gibi pek ¢ok etkene gore farklilastigi goriilmektedir. Bu ¢alismada agirlikli olarak ban-
kacilik sektoriine iliskin literatiir 6zetlenmistir.

Daha onceki ¢alismalar tek degiskenli modellere odaklanirken Altman (1968) ¢ok degis-
kenli diskriminant analizi yontemini gelistirmistir. Bu yontem kendisinden sonra gelen bas-
lica ¢aligmalarda kullanilmakla beraber giiniimiizde de finansal basarisizlik tahminlerinde

kullanilmaya devam etmektedir.

Deakin (1972) 1964-1970 yillarin1 kapsayan ¢alismasinda, ABD’de yer alan ve yarisi if-
las etmis 64 firmay1 diskriminant analizi ile incelemistir. Blum (1974) yine ABD’de firma
basarisizliklarini diskriminant analizi kullanarak 1954-1968 yillar1 arasinda incelemistir.
Libby (1975) Deakin'in ¢alismasinda yer alan firma ve degiskenkenleri kullanmis, ancak

diskriminant analizi oncesinde temel bilesenler analiziyle degiskenleri siiflandirmigtir.

1970°1i yillar ayn1 zamanda finansal bagarisizlik tahminlerinin gelismis iilke bankalarinda
uygulanmaya basladigi dénem olustur. S6z konusu donemde Meyer ve Pifer (1970) 1948-
1965 doneminde ¢oklu regresyon analizi kullanarak ABD'de yer alan bankalarin basarisiz-
liklarin1 tahmin etmeyi amaglamistir. Calisma sonucunda uygulanan model %80 tahmin ba-

saris1 gostermistir.

Sinkey (1975) 1969-1973 araliginda ¢ok degiskenli diskriminant analizi uygulamistir.
Kredilerin 6zellikleri, sermaye yeterliligi, gelir kaynagi, likidite kriterlerini yansitan finansal

oranlarin etkili degiskenler oldugu sonucuna varilmastir.

1980’lerden itibaren finansal basarisizlik tahmininde lojistik regresyon analizi, probit

regresyon analizi ve dogrusal olasilik modellemesi gibi istatistiksel analiz yontemleri
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yayginlasmaya baslamistir. Bu yontemler arasinda en fazla uygulanan ise logit regresyon

analizi olmustur (Balcaen ve Ooghe, 2006: 64).

Bankalarda finansal basarisizlik tahminine yonelik literatiirde ABD ve AB {ilkelerinde
gerceklestirilen Martin (1977), Heyliger ve Holdren (1991), Gonzalez-Hermosillo (1999),
Whitaker (1999), Curry vd. (2001), Kolari vd. (2002), Gropp vd. (2005), Distinguin vd.
(2006), Brossard vd. (2007), Poghosyan ve Cihak (2009), Betz vd., Tiirkcan (2017);

Tiirkiye bankalarini kapsayan Cinko ve Avci (2008), Boyacioglu vd. (2009), Ercan ve
Evirgen (2009) , Altundz (2015); gelismekte olan iilke bankalarinda gergeklestirilen Persons
(1999), Lanine ve Vennet (2006), Arena (2008), Distinguin vd. (2008; 2010; 2013), Pasiou-
ras vd. (2007), Zaki (2011), Huang vd. (2012), Babanskiy (2012), Wang vd. (2016) ¢alisma-
larinda oldugu gibi logit regresyon modelinin siklikla kullanildig1 goriilmektedir.

Finansal basarisizlik tahmininde istatistiksel yontemlerin disinda farkli risk 6lgme metot-
larmin yani sira yapay zeka modelleri de gelistirilerek yaygin bir sekilde uygulanmaktadir.
Cok sayida ¢alismada ise yapay zekd modelleri ve istatistiksel modeller birlikte ele alinarak

kargilagtirilmaktadir.

Tiirkiye’de bu alanda yapilan ilk ¢alismalardan, Cilli ve Temel (1988) faktor analizi ar-
dindan ¢ok degiskenli diskriminant analizi yontemlerini kullanmislardir. Calismanin sonu-
cunda banka basarisini etkileyen en 6nemli degiskenler sermaye yeterliligi, aktif kalitesi ve
likidite ile iligkili bulunmustur. Canbas ve digerleri (2005) 1994-2001 doneminde 40 banka
icin finansal basarisizlik tahmin modeli gelistirmislerdir. Calismada TMSF’ye devredilen
bankalar basarisiz siniflandirilirken faktor analizi, diskriminant analizi, logit ve probit ana-

lizleri birlikte kullanilmastir.

Benli (2005) 1997-2001 araliginda banka basarisizliklarinin nedenlerini lojistik regres-
yon yani1 sira yapay sinir aglart (YSA) modelleri yardimiyla incelemistir. Basarisizlik krite-
rinin “’fona devredilme’’ oldugu ¢aligmada YSA modeli daha iistiin bulunmustur.

Karacabey (2006) 1994-2001 yillarinda 39 bankadan olusan 6rneklemde agirliklandiril-
mis minimum sapma modeli gelistirmigtir. S6z konusu model faktor ve diskriminant analizi

iceren ii¢ asamali modelden iyi sonug vermistir.

Cinko ve Avcer (2008) diskriminant ve lojistik regresyon analizleri ile YSA modelleri
kullanarak Tirkiye’de bulunan bankalarin basarisizlik nedenlerini arastirmistir. 1996-2000
donemini kapsayan ¢alismada kullanilan tim modeller bankalarin TMSF'ye devrinin tahmi-

ninde etkin olamamustir.
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Boyacioglu vd. (2009) 1997-2003 dénemini ele aldiklar1 ¢alismalarinda yapay sinir aglart
ve lojistik regresyon analizi dahil ¢ok sayida model uygulamistir. CAMELS kriterlerinden
hareketle berlirlenen finansal oranlarin Tiirkiye'de faaliyet gosteren bankalar iizerinde etki-

lerinin incelendigi ¢alismada yapay sinir aglari en iyi sonucu vermistir.

Ercan ve Evirgen (2009) 1997-2006 doneminde 81 banka iizerinde gergeklestirdikleri ¢a-
lismada banka basarisizliklarinin nedenlerini belirlemeyi amaglamislardir. Bu amag dogrul-
tusunda CAMEL gostergelerinin yani sira ¢esitli makroekonomik degiskenlerin etkileri sira-

styla temel bilesenler analizi ve logit regresyon analizi ile arastirilmistir.

Kurtaran Celik (2010) Tiirkiye'de 1997-2002 doneminde banka basarisizliklarinin neden-
lerini yapay sinir aglart ve diskriminant analizleri yardimiyla arastirmistir. 36 banka (18’1
fona devredilen) iizerinde gerceklestirilen ¢alismada basarisizligin bir yi1l énceden tahmi-
ninde YSA, iki y1l 6nceden tahmininde diskriminant analizi daha yiiksek basar1 saglamustir.

Altundz (2015) 1997-2002 déneminde bankalarda finansal basarisizligi lojistik regresyon
analizi ve diskriminant analizi ile incelemistir. Sonuclar her iki modelin de basarisizlik tah-
mininde yiiksek basar1 sagladigini gdstermistir.

Gelismekte olan iilkelerde uygulanan galismalar arasinda yer alan Persons (1999) 1993-
1996 doneminde Tayland bankalarimi logit regresyon analizi ile analiz etmis ve agrilikli ola-
rak aktif yapisi gostergelerinin basarisizlik olasiligini olumsuz; faaliyet giderleri /toplam ak-
tifler oraninin ise olumlu etkiledigi sonucuna varmistir. Gonzalez-Hermosillo (1999) 1986-
1992 ABD’nin giineybatisi, 1991-1992 kuzeydogusu, 1992-1993 Kaliforniya, 1994-1995
Meksika, 1983-1987 Kolombiya’da yaganan bankacilik sorunlarini aragtirmistir. Tiim sonug-
lar yiiksek sorunlu kredi orani ve diisiik sermaye oraninin bankalarin basarisizlik olasiligi ile
iligkili oldugunu ortaya koymustur.

Lanine ve Vennet (2006) 1988-2004 doneminde Rusya’da bulunan bankalarda basarisiz-
l1g1 tahmin etmek i¢in logit regresyon modeli ve ayirt edici 6zellik teknigi kullanmislardir.
Calisma sonucunda likidite, aktif kalitesi ve sermaye yeterliliginin basarisizligin tahmininde
onemli oldugu goriilmiistiir.

Chen ve Shih (2006) 1998-2003 doneminde Tayvan’da banka basarisizliginin nedenlerini
arastirmak lizere yapay sinir ag1 modelinin yan1 sira destek vektdr makinesi teknigini uygu-
lamiglardir. Basarisizlik gostergesi olarak yerel kredi derecelendirme kurulusu notlarmin esas
alindig1 destek vektdr makinesi daha etkin sonug vermistir. Gaganis ve digerleri (2006) 79
iilkede faaliyet gosteren gok sayida bankayi kapsayan ¢alismalarinda diskriminant analizi,
lojistik regresyon analizi ve UTADIS yontemi uygulamislardir. FITCH tarafindan notlar
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diisiiriilen bankalarin bagarisiz siniflandirildigr ¢alismada sonuglar; aktif kalitesi, sermaye ve

bankanin faaliyet gosterdigi piyasanin en 6nemli gostergeler oldugunu ortaya koymustur.

Pasiouras vd. (2007) Asya bankalarinda FITCH derecelendirme kurulusunun notlarini
faktor analizi ardindan lojistik regresyon, ¢ok kriterli karar alma ve diskriminant analizi ile
tahmin etmislerdir. Sonuglar, 6z kaynak ve karlilik gostergelerinin 6nemini ortaya koymus-

tur.

Arena (2008) logit regresyon ve sag kalim analizlerini kullandig1 ¢calismada Dogu Asya
ve Latin Amerika tilkeleri incelemistir. Yetersiz aktif kalitesi, likidite ve 6z sermaye diizeyine

sahip olma, diisiik karlilik gostergeleri banka basarisizliklar ile yakin iliskili olmustur.

Distinguin vd. (2008) ¢alismalarinda logit regresyon analizi kullanarak 1999-2004 yilla-
rinda Asya'da faaliyet gosteren 64 bankada basarisizlik tahmin modeli gelistirmislerdir.
Kredi derecelendirme kuruluslari tarafindan yapilan not indirimleri basarisizlik kriteri kabul
edilmistir. Distinguin vd. (2010) yine kredi derecelendirme notlarinin basarisizlik kriteri ola-
rak ele aldiklar1 ¢alismada 13 iilkede yer alan 67 bankay1 6rnekleme dahil etmislerdir. So-

nuglar aktif kalitesi, likidite, sermaye, gelir yapis1 oranlarinin dnemli oldugunu gostermistir.

Benzer sekilde, Distinguin vd. (2013) logit regresyon analizi kullanarak 1999-2005 dé-
neminde Malezya, Hong Kong, Kore, Endonezya, Singapur, Tayland, Filipinler’de banka-
larda finansal gostergelerin ve piyasa verilerinin kredi derecelendirme notlarini tizerinde et-

kilerini aragtirmiglardir.

Lin (2009) 2002-2004 déneminde Tayvan bankalarinda finansal basarisizligin nedenle-
rini lojistik regresyon, YSA ve iki agamali hibrit model ile incelemistir. Lin (2010) Tayvan
bankalar1 iizerindeki arastirmasini gelistirerek ayni yontemleri kullanmis ve 11 gelismekte
olan iilkede banka basarisizliklarini aragtirmistir. 1998-2006 dénemini ele alan ¢aligmanin
sonuglar1 sermaye, aktif kalitesi ve likidite gostergelerin banka basarisizliklar1 tizerinde etkili

oldugunu ortaya koymustur.

Zaki vd. (2011) 2000-2008 yillar1 arasinda Birlesik Arap Emirlikleri’nde 16 (Islami ve
geleneksel) banka iizerinde basarisizlik tahminini panel logit ve panel probit modelleriyle
arastirmislardir. Finansal oranlar banka basarisizliginin belirlenmesinde etkili olurken mak-

roekonomik degiskenlerin 6nemli etkisi bulunmamuistir.

Babanskiy (2012) Rusya bankalari igin 2004-2007 déneminde gergeklestirdigi ¢alisma-
sinda logit regresyon ve probit regresyon analizlerini kullanmistir. Karlilik, sermaye ve liki-
diteye iliskin finansal gostergelerin banka basarisizliginin belirlenmesinde etkili oldugu go-
rilmiistiir. Wang vd. (2016) Cok sayida iilkenin ele alindig1 ¢alismada (NAFTA, ASEAN,
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EU, NIC ve G20) banka basarisizliginin nedenlerini 2003-2013 déneminde ve lojistik reg-

resyon analizi ile incelemislerdir.

Alandejani vd. (2017) 1995-2011 yillarinda Kérfez Bélgesi'nde yer alan 56 islami ve ge-
leneksel banka tizerinde kiiresel krizin etkileri incelemistir. Sag kalim analizi kullanarak
banka basarisizliklarinin arastirildig: ¢alismada, Islami bankalarn daha riskli oldugu ve

makro ekonomik faktorlerin finansal rasyolardan daha etkili oldugu sonucuna ulasmislardir.

Shrivastava vd. (2020) 2000-2017 doneminde Hindistan’da banka basarisizliklarin ne-
denlerini aragtirmislardir. Toplam aktifler, mevduatlar, rezervler, sermaye, borglar, net faiz
geliri, yogunlagma oranlari, aktif karlilig1, Z skor gostergesi, ekonomik biiylime gostergeleri

banka basarisizliklari {izerinde etkili degiskenler olmustur.

Anggraeni vd. (2020) 2008-2014 yillar1 arasinda ASEAN iilkelerinde makro ve mikro
gostergeler yardimiyla banka basarisizliklarini aragtirmiglardir. Calismada lojistik regresyon
analizi kullanilmis ve sonuglar; etkinsizlik, bor¢/6z kaynak, enflasyon oranlarinin basarisiz-

lik olasiligimi artirdigini, karliligin ise azalttigini gostermistir.

Gonzales vd. (2021) 2001-2010 doneminde ABD bankalarinda verimsizligin basarisizlik
olasiliklarina etkisi stotastik sinir yaklagimi ve orantili risk analizleri ile arastirmiglardir. Ser-
maye yeterliligi, aktif kalitesi, karlilik ve likidite gostergelerinden yararlanilan ¢alismada so-
nuglar bankalarda verimsizlik arttikca iflas olasiliginin arttigini gostermistir. Ayni zamanda

kredilerin / aktiflere orani ile gayrimenkul kredilerinin fazlalig1 da riskleri artirmaktadir.

Li vd. (2022) 2002-2016 doneminde 4426 ABD bankalari {izerinde basarisizlik risklerini
parametrik olmayan malmquist veri zarflama analizleri ile arastirmislardir. Sermaye yeterli-
ligi, aktif kalitesi, karlilik ve likidite rasyolar1 kullanilan ¢alismada analiz yontemi etkin so-

nug vermistir.

Sayil ve Emir (2022) BRICS iilkeleri ve Tiirkiye bankalarmi birlikte ele aldiklar1 ¢alis-
malarinda, dncelikle bagimsiz degiskenleri faktor analizi yardimiyla siniflandirmislardir. Ar-
dindan olusan faktor gruplariin yani sira makro ekonomik gostergeler, bankacilik sektorii,
politik risk gostergeleri ve kukla degiskenlerin basarisizlik olasiligina etkisini panel logit
regresyon analizi ile arastirmislardir. Sonuglara gére, en énemli finansal gostergeler karlilik

ile iliskiliyken, ekonomik biiyiime 6nemli digsal degisken olmustur.
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3. Arastirma Dizaym
3.1. Veri Seti
3.1.1. Bagimsiz Degisken

Caligmanin basinda ¢ok sayida finansal rasyo ele alinmakla beraber iilkelerde siireklilik sag-
lanmamasi ve aralarinda yiiksek korelasyon iliskisi bulunmasi nedeniyle CAMELS kriterleri
gozetilerek, bankalarin finansal yapisini anlamaya yonelik az sayida degiskene indirgenmis-
tir. Bununla birlikte makro degisken olarak iilkelerin uluslararasi rezervlerin toplam dis borg
stoklarina oranlari ile kukla degigken olarak kiiresel finansal krizin ve mevduat sigortasi uy-
gulamasinin bankalarin basarisizliklari tizerinde etkileri aragtirtlmistir. Krizin en ¢ok etkisi-
nin goézlendigi 2008-2009 yillar1 (1), diger yillar (0) degeri tanimlanan kukla degiskendir.
Benzer sekilde mevduat sigortasi uygulamasina sahip olan iilkeler (1), sahip olmayan iilkeler
ise (0) degeri ile ifade edilmistir. Tiirkiye, Brezilya, Rusya, Hindistan’da mevduat sigortasi
uzun yillardir uygulanmakla birlikte Cin’de 2015 yili itibariyle yiirtirige girmistir. Giiney
Afrika’da ise halihazirda mevduat sigortasi uygulamasi bulunmamaktadir (Demirgiic-Kunt
vd. 2015; Desai, 2016).

Tablo 1: Bagimsiz Degiskenler

Finansal Rasyolar Kisaltma| Veri Kaynag Kate- | Beklenen
(icsel Degisken) gori Etki
Toplam Sermaye / Toplam Ak- TS/TA |Datastream -
. C
tifler
ToplamKrediler / Toplam Ak- | TK/TA |Datastream A +/-
tifler
Takipteki Krediler / Toplam Kre- [TKP/TK|Datastream +
. AM
diler
IAktif Karlilig1 ROA |Datastream E -
Faiz Dis1 Gelirler / FDG/TG|Datastream +/-
. E/A
Toplam Gelir
INet Kar Marji NIM [Datastream E -
Toplam Krediler / Toplam Mevd- | TK/TM |Datastream L -
uatlar
IAktif Bilyiikliigii LogA |Datastream S +/-
IDigsal Degiskenler
Toplam Uluslararasi Rezerv Rezerv [Diinya Bankas1 -
(% Dis Borg)? IKiiresel Finansal Kalkinma
Gostergeleri
Kukla Degiskenler
Kiiresel Kriz Kkriz +
Mevduat Sigortast MS  |Demirgii¢c-Kunt vd. 2015 +/-

2 Uluslararasi rezervler, bir iilkenin i¢ ve dis soklara kars1 hazirli olmasinin anahtariyken uluslararasi piyasalarda

tilkeye giiven duyulmasini saglar (TCMB Rezerv Yo6netimi), www.tcmb.gov.tr
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3.1.2. Bagimh Degisken

Finansal basarisizlik tahmin literatiirii incelendiginde basarisizlik kriterinin iilke, sektor ya
da kullanilan bagimsiz degiskenler gibi pek ¢ok faktore gore degistigi goriilmektedir. Bu ¢a-
lismada kesin bir sonug olan “’iflas’” yerine bankanin temerriit riskini agiklamak amaciyla
“’finansal basarisizlik’” ifadesi tercih edilmis, bu dogrultuda bagimli degiskenler belirlenmis-

tir.

1. Model; Ik olarak Distinguin vd. (2006; 2008; 2010; 2013), Pasiouras vd. (2007) calis-
malarina benzer sekilde FITCH kredi derecelendirme kurulusunun not indirimlerine dayana-
rak model olusturulmustur. Buna gore bir faaliyet yili i¢cinde kredi notu diisiiriilen bankalar

basarisiz olarak ele alinmastir.

Kiiresellesmenin sonucu olarak kredi derecelendirme kuruluslarinin degerlendirmeleri
yatirimcilar tarafindan dikkatle izlenmektedir, bu baglamda kurum notlarinin 6nemli oldugu
diistiniilmektedir. Ancak, 6zellikle kriz tecriibeleri bu kuruluslarin giivenilirliklerinin sorgu-
lanmasini beraberinde getirmistir (Karagdl ve Mihgiokur, 2012: 28). Bu ¢alismada, kredi de-

recelendirme kurulusu notlarinin yetersizlikleri gozetilerek ikinci model olusturulmustur.

2. Model; Kredi riskinin yonetilmesi bankalarin sagligi i¢in son derece énemli bir konudur.
Aktif tarafta takibe diisen kredilerin yiikselmesi bankalar igin riskliligin bir gostergesidir.
Buna gore calismada, geri ddenmeyen kredilerin toplam kredilere oraninin (1 yillik ortalama)
sektorde en yiiksek ilk iki onda birlik grupta yer almasi halinde banka basarisiz kabul edil-
mistir (Elsas, 2007'den aktaran Carapeto vd., 2010: 23).

3.1.3. Orneklem

Bu caligmada iilkelerin borsalarinda islem goren mevduat bankalarina yer verilmistir. Kiigiik
bankalarda veriler daha az giivenilir, denetim zay1f, finansal performans ve basarisizlik 61-
¢limii ise daha zor olmaktadir (Distinguin vd. 2010: 345). BRICS iilkelerinde ¢ok sayida
banka bulunmakla birlikte bunlar ¢ogunlukla oldukga kiigiik ve faaliyet alanlart sinirli ban-
kalardir. Borsaya kote bankalar ise sektoriin aktif bakimindan 6nemli kismini olusturmakta-
dir. Buradan yola ¢ikarak ve objektif degerlendirme yapabilmek amactyla borsada islem go-
ren mevduat bankalari ele alinmistir. Mevduat bankalari1 diginda finansal kuruma yer veril-
medigini kesinlestirmek i¢in toplam mevduat: sifir olan ve kredi/aktif orani %5’in altina olan
bankalar 6rneklemden ¢ikarilmistir (Fungacova vd. 2015: 8). Buna gore ¢alismada Tiir-
kiye’den 9, BRICS iilkelerinden ise 83 olmak tizere toplam 92 banka ele alinmistir.
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3.1.4. Yontem
3.1.4.1. Bagimsiz Degiskenlerin Belirlenmesi

Calismada oncelikle belirlenen nihai bagimsiz degiskenler arasinda goklu baglanti proble-
mini 6nlemek amaciyla korelasyon ve Varyans Biiylitme Faktorii (VIF) testleri uygulanmis-
tir. Bu uygulamalarla aralarinda % 65’in ilizerinde korelasyon iliskisi bulunan degiskenlerden
birinin ve VIF degeri 5’in lizerinde olan degiskenlerin modelden ¢ikarilmasi, boylelikle yanli
ve yanlig Ol¢iimlerin 6niine gegilmesi amaglanmaktadir. VIF degeri artik¢a ¢oklu baglanti
problemi artmakla beraber uygulamali ¢alismalarda bu degerin 10’un altinda olmas: isten-
mektedir. Finans ve ekonomi alanindaki ¢alismalarda ise daha gok 5 ve lizerindeki degisken-
ler analizlerden ¢ikarilmaktadir (Yamak ve Koseoglu, 2009: 438; Verbeek, 2017: 47; Mert,
2016: 137).

Orneklem ilk asamada BRICS iilkeleri ve Tiirkiye olacak sekilde 2 gruba ayrilmis, ar-
dindan her grup 2002-2019 ve 2008-2019 dénem araliklar1 olacak sekilde yeniden siniflan-
dirilmustir. Orneklemlerin her birinde Net Kar Marji ve Aktif Karliligi (ROA) rasyolari ara-
sinda yiiksek iligki gézlenmis ve ROA degiskeni istatistiksel olarak anlamli sonuglar verdi-
ginden Kar Marj1 degiskeninin analizden ¢ikarilmasi tercih edilmistir. Tiim degiskenlerin
VIF degerleri ise 5’in altinda oldugundan bu test sonucunda modelden ¢ikarilan degisken
olmamustir. Bununla birlikte takipteki kredi oranlarina iligkin BRICS iilkelerinde veri eksik-
liginin bulunmasi, s6z konusu degiskenin istatistiksel olarak anlamli sonuglar vermemesi ve
modellerdeki en yiiksek olasilik degerlerine sahip olmasina dayanarak (1. Model) analizler-
den ¢ikarilmistir. Kukla degiskenler ise yalnizca BRICS 6rnekleminde incelenmistir. Bunun
nedeni, mevduat sigortasinin Tiirkiye’de incelenen tiim dénem ve bankalarda uygulanmasi,
kiiresel kriz degiskenin ise modellerin anlamliligin1 bozmasidir. Buraya kadar yapilan agik-
lamalar gozetilerek oncelikle tiim gruplar i¢in FITCH notlarina dayanan 1. Model, ardindan

takipteki kredi oranlarini esas alan 2. Modelin sonuglar1 tablolagtirtlmistr.
3.1.4.2. Panel Veri Analizleri

Degisken ve drneklem gruplar belirlendikten bagimsiz degiskenlerin bagimli degisken iize-
rinde etkisi zaman ve yatay kesit serilerini birlestiren panel veri analizleri ile arastirilmistir.
Panel veri analizleri ile tek tek zaman ya da yatay serilerin kullanilmasiyla olusabilecek
karmagikliklarin oniine ge¢ilmesi miimkiin olmaktadir (Giiris, 2018: 4). Bununla birlikte pa-
nel veri analizlerinde bagimli degiskenin kukla degisken olmasi durumunda siklikla kullani-
lan lojistik regresyon analizi tercih edilmistir (A. Caglayan, 2018: 201). Bagimli degiskenin
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bu sekilde nitel yapida oldugu bu analiz yontemi normallik, egsvaryans gibi varsayimlari ge-
rektirmeden herhangi bir degigkenin bir olayin gerceklesme olasiligi izerinde etkisini ve de-
giskenlerin sonucu nasil etkiledigini agiklamaktadir (Tabachnick ve Fidell, 2007: 439-441).

Logit regresyon modeli finansal bagarisizlik tahmin literatiiriinde siklikla uygulanmakta-
dir. Aziz ve Dar (2006) tarafindan 1968-2003 doneminde 46 makale ve 89 ampirik ¢alisma
incelenmistir. Buna gore tiim c¢alismalarin %21,3’nii olusturan lojistik model %87 tahmin
basaris1 gostermistir. Calismalarin %30’nu kapsayan diskriminant analizi ise %85 oraninda
dogru tahmin saglamistir.

Benzer sekilde Shi ve Li tarafindan 2019 yilinda gerceklestirilen caligmada, 1968-2017
déneminde yayimlanan makaleler incelenmistir. Altman (1968) makalesinden itibaren 321
caligmay1 ele almis ve istatistiksel yontem olan lojistik regresyon modelinin toplam 6rnekle-
min %38,3’nii olusturdugunu ifade etmislerdir. En sik kullanilan ikinci yontem yapay zeka

modeli olan sinir aglar1 modelleridir ve tim &rneklemin %17,5’ini olusturmaktadir.

Son olarak panel regresyon yontemleri arasinda yer alan sabit ve tesadiifi etkili modeller-
den hangisinin kullanilacagina karar verilmesi gerekir. Bu tercih yapilirken dogrusal olasilik
modellerinde siklikla Hausman testleri uygulanmaktadir. Ancak bagimli degiskenin dogrusal
yerine bu ¢aligmadaki gibi nitel yapida oldugu durumlarda tesadiif etkili modellerin kulla-
nimi daha uygun olmaktadir (Maddala, 1987: 335; Tatoglu, 2005: 166). S6z konusu konuyla
alakali olarak Greene (2004) dogrusal olmayan sabit modellerde pratik ve metodolojik so-
runlarin varligima vurgu yapmaktadir. Ek olarak, genis bir ana kiitlenin gézlemleri arasindan
veri seti se¢ildigi durumlarda tesadiifi etkiler varsayimi ile tahmin yapmanin avantaji olmak-
tadir (Tatoglu, 2005: 47). Bu ¢alismada yer alan 6rneklem iilkelerin borsalarinda igslem goren
ve verilerine ulagilabilen bankalardan olusurken, bagimli degisken nitel (ikili) yapidadir. Bu
bilgilerden hareketle calismada Tesadiif Etkili Modeller kullanilmistir.
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4. Bulgular

Tablo 2: BRICS ve Tiirkiye Bankalarinda Basarisizlig1 Etkileyen Faktorler (Model 1)

BRICS BRICS Tiirkiye Tiirkiye
(2002-2019) (2008-2019) (2002-2019) (2008-2019)
Katsayr | Olasihk | Z |Katsayil| Olasihk | Z |Katsay1|Olasihk| Z |Katsayi| Olasihk | Z
s, 0.872 | 0621
1.011 0499 [0.68] 1.011 | 0577 |0.56] 0.928 | 0.568 |-0.57 -0.49
0.98 | 0645 |-0.46
[T 0990 | 0421 |-081] 0985 | 0271 L110[ 0992 | 0.735 |-0.34
ROA LR 0.006
0.685 wxx 1268 e
0.643 273 1677 | 0164 [139] 2267 | 0250 |1.15
— 1.075 | 0353 093
PR 1.000 | 1000 |0.00
- 0.996 0.799 |-023 0915 [0.11] 0930 | 0243 I-1.17
1.001 0.849 | 0148 |-145
1.014 | 0295 |15 E
FDG/G 1.000 | 0.982 |0.02 0062 |-1.87
101.742 | 0183 |133 0.860
1.001 | 0372 [0.89
TK/TM 101.01 | 0233 0228
1.001 0410 [0.82 1.19] 1.015 1.20
0.731 | 0.056* 191 0008 0.001%%+
LogA 5433 | #* 263] 6.101 321
0.741 | 0.050%* |-1.96
3,19
Rezery 0.989 10.001*=* 0.632 | 0.000 |-4.18 0.027%* |-2.21
0.987  |0.000%%*|-3.67 ok 0.753
Kiiresel Kriz 2882 [0.005%**|281] 2.015 | 0.090* |1.69
Mevduat Sigortast | 0.223  |0.000%**|-3.81| 0.137 |0.000%** | -4.62
638 | 0027 |-2.21
Cons
3.240 | 0097 [1.66] o414
120913 0.187 [3.32 0.553 |-0.59
Wald chi2 59.95 57.50 2456 17.56
Log likelihood -180.41417 -152.73346 44816898 25216
* %k
Prob >chi2 0.000%%* 0.000%%* 0.0035%* At
Gozlem Sayist 824 611 145 97

¥, R ve ¥¥¥E girastyla %10, %5 ve %1 diizeyde anlamlihfi gostermektedir.
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Tablo 3: BRICS ve Tiirkiye Bankalarinda Basarisizlig1 Etkileyen Faktorler (Model 2)

BRICS BRICS Tiirkiye Tiirkiye
(2002-2019) (2008-2019) (2002-2019) (2008-2019)
Katsayr | Olasihk | Z Katsay1 [Olasihk| Z | Katsayr | Olasithk | Z Katsayr |Olasihk| Z
TS/TA 0.020
96162 ks -2.33 | 1.0403 | 0.105 |1.62| 1.058 0.549 | 0.60 8323 0.631 | -0.48
TK/TA ol
’ 9888 0411 | -0.82 | .9582445| ** |-2.34] 1.0790 | 0.281 1.8 76960 0.527 | -0.63
ROA 1.005 0.827 [ 022 |[.9885793( 0.713 |-0.37 .5338 0396 | -0.85 | 1.53e-10 | 0.171 | -1.37
. 0.000 0.000
TKP/TK _
999 0.798 |[-026 | 1.102 *EE - 13.99 1.980 R 5.25 | 2029383 | 0.147 | 1.45
FDG/G 9851 0253 |[-1.14 | 1.002 | 0.888 [0.14| 1.11431 | 0.075*% | 1.78 4.0416 0216 | 1.24
INIM 1.000 0.858 0.18 9993 0.786 |-0.27| 96126 | 0.643 | -0.46 | 6267753 | 0.135 | -1.50
; 0.037
TK/TM
1.003 0.052* | 1.94 1.004 e 2.8 | 96750 | 0.052* | -1.94 8682 0.817 | -0.23
0.013 0.025
LogA
5741 b -249 | 4912 wE o 1.2.24) 628705 | 0.680 | -0.41 | 7.28e-07 | 0255 | -1.14
0.034
Rezerv
9944 b -2.12 ) 9974 | 0.485 |-0.70(.923647 | 0.509 | -0.66 | 0453512 | 0.205 | -1.27
[Kiiresel Kriz 2.837 |[0.005%**| 2.79 1.192 | 0.740 |0.33
0.004
Mevduat Sigortast 0.014
1879 -245 | 0791 *xx [2.90
Cons 6.200 0.079 1.76 1.361 0.155 |1.42).0087196| 0.565 | -0.58 | 2.3¢+118 | 0.164 |Oca.39
Wald chi2 21.78 423 2354 275
Log likelihood -238.79963 -140.40038 -22.842767 -12.971734
Prob > chi2 0.0261 ** 0.003%%* 0.0046%%* 0.9733
Gozlem Sayist 1003 767 145 98

*, % ye #FF girastyla %10, %S ve %ol duzeyde anlamhilign gostermektedir.

1. Model

BRICS Bankalar1 Sonuglari:

2002-2019 ve 2008-2019 donemlerinde elde edilen sonuglar birbiriyle tutarli olmustur.

Buna gore;

o Aktif Karliligi (ROA) bankalarin basarisizliga ugrama olasiligini azaltmaktadir.

e Bankalarin aktiflerine gore biiyiikliigii (log) banka basarisizligini azaltmaktadir.

o Ulkelerin sahip olduklar1 rezerv oranlari (dis borglara orani) bankalarin basarisizlik

olasiligini azaltmaktadir.
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e Kiiresel finansal krizin beklendigi gibi banka basarisizligini artiran etkisi gozlenmis-
tir.

e Mevduat sigortasi uygulamasi bankalarin basarisizligini azaltmistir.
Tiirkiye Bankalar1 Sonuglari:

e Kredi derecelendirme notlarina dayanan tiim modellerde aktif biiytikliigii bankalarin
basarisizlik olasiligini artirmaktadir.
e Yine bu modellerde rezerv oranlari basarisizlik ihtimalini azaltan etki gostermistir.

e Diger bagimsiz degiskenler istatistiksel olarak anlamsizdir.

2. Model

BRICS Bankalar1 (2002-2019 dénemi) Sonuglar1:

e Sermaye yeterliligi gostergesi (Sermaye / Aktifler) bankalarda basarisizlik olasiligini
azaltmaktadir.

o Toplam aktif biiyilikligii basarisizlik olasiligini azaltan diger finansal degiskendir.

e Kredi / Mevduat oraninda artig basarisizlik riskini artirmaktadir.

e Ulkelerin olumsuzluklara hazirli olmasini saglayan uluslararasi rezervler diger mo-
dellerde oldugu gibi basarisizlik riskini azaltmaktadir.

o Kukla degiskenlerin banka basarisizliklarina etkisi kredi derecelendirme notlar1 ile
kurulan modellerle benzer olmustur. Buna gore, kiiresel finansal krizin varligi riskleri

artirirken, mevduat sigortast uygulamasi azaltmaktadir.
BRICS Bankalar1 (2008-2019 dénemi) Sonuglar:

o Kredilerin aktiflere orani basarisizlik olasiligimni azaltmaktadir.

o Takipteki kredilerin toplam kredilere oran1 beklendigi gibi riskleri artirmaktadir.

e Kredilerin mevduata oraninda artig basarisizlik riskini artirmaktadir.

o Aktif biiytikliigi BRICS iilkelerine ait tiim modellerde oldugu gibi basarisizlik ihti-

malini azaltmaktadir.
Tiirkiye Bankalari (2002-2019 dénemi) Sonuglari:

o Takipteki kredi ve faiz dist gelir oranlarinda artis riskleri artirmigtir. Bankalarin gele-
neksel faaliyet alaninda risklerin yani sira bu alandan uzaklasarak gelir kaynaklarini
¢esitlendirmenin de risk unsuru olabilecegi anlasilmaktadir.

e Kredilerin mevduata orani basarisizlik olasiligini azaltmaktadir.

Tiirkiye bankalar1 igin 2008-2019 doneminin sonuglari istatistiksel olarak anlamsiz oldu-

gundan yorumlanmamustir.
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Tablo 4: Siniflandirma Dogrulugu Analizleri (%) (1. Model)

BRICS Tiirkiye
2002- 2008-
2002-2019 2008-2019 2019 2019
Basarisiz Banka Dogru Siniflandirma 8,00 0 56,0 632
Orani
I.Tip Hata Oran1 92,00 100 44,0 36,8
Basarili Banka Dogru Siniflandirma 98.2 100 975 975
Orani
II. Tip Hata Oran1 1,8 0 2.5 2,5
Genel Tahmin Bagar1 Yiizdesi 90,6 88,2 90,3 90,8
Tablo 5: Siniflandirma Dogrulugu Analizleri (%) (2. Model)
BRICS Tiirkiye
2002-2019 | 2008-2019 | 2002-2019 | 2008-2019
Basarisiz Banka Dogru Siniflandirma 22 13.00 793 62.5
Orani
L.Tip Hata Oran 97,8 87 20,7 37,5
Bagarili Banka Dogru Siniflandirma Orani 99,9 99,4 97,5 94,5
II. Tip Hata Oram 0,1 0,6 2,5 5,5
Genel Tahmin Bagar1 Yiizdesi 90,8 91,1 94 86,6

Bu ¢alismada kullanilan logit regresyon analizinin basarili ve basarisiz bankalar1 ne
oranda dogru tahmin ettigi test edildiginde Tiirkiye bankalar1 i¢in sonuglarin oldukga iyi ol-
dugu sdylenebilir. Buna gére modeller bankalarin basarili ve basarisiz olma olasiliklarimni
yiiksek oranda dogru tahmin etmistir.

BRICS iilkeleri i¢in sonuglar incelendiginde ise, kurulan modellerin basarisiz bankalarin
dogru tahmin oranlarmin oldukga diisiik oldugu (1. Tip hata oranlan yiiksek) buna karsin
basarili bankalarin yiiksek diizeyde dogru tahmin edildigi goriilmektedir. Sonuglar, Tiirkiye
bankalar i¢in kredi notlarinin daha dogru tahmin edilebildigi, BRICS iilkelerinde ise tahmi-
nin daha gii¢ oldugu seklinde yorumlanabilir. Takipteki kredi oranlarimin yiiksekligiyle agik-
lanan modellerden elde edilen sonuglar bu bulguyu desteklemektedir. Kredi derecelendirme
kuruluslarinin notlar1 ile kurulan modellerden elde edilen diisiik dogruluk oranlari, ayni za-
manda bu iilkelerde kredi derecelendirme kuruluslarinin ele aldigi kriterler ile bu ¢aligmadaki
degiskenlerin uyumsuz olabilecegine isaret etmektedir.
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5. Sonu¢ ve Degerlendirme

Bircok yiikselen piyasa ekonomisinin oldugu gibi BRICS iilkeleri ve Tiirkiye finansal ser-
bestlesme siireclerinden itibaren 6nemli ekonomik sorunlarla karsilagan ve yeniden yapilan-
dirtlan ekonomiler olmustur. Ulkelerin bankacilik sektorleri de sz konusu finansal sorunlari

dogrudan yasarken bu sektorde basarili reform uygulamalar gergeklestirilmistir.

Bu ¢aligmada 2008-2019 ve 2002-2019 dénemlerinde BRICS iilkeleri ve Tiirkiye’de bor-
sada islem goren bankalarin finansal basarisizlik nedenleri arastirilmistir. Ulkelerin borsala-
rinda islem goéren bankalar sektorde belirli agirliga sahip bankalar olmakla birlikte kiiresel
krizin ardindan biiyiik bankalarin tagidiklari risklerin denetlenmesi 6nem kazanmistir. Krizin
etkilerinin gelismekte olan iilkelere nazaran sinirli oldugu BRICS-T iilkelerinde faaliyet gos-

teren bankalarin izlenmesinin 6nemli oldugu diisiincesiyle bu caligma gerceklestirilmistir.

Panel logit regresyon modellerinin sonuglari BRICS iilkelerinde aktif karliliginin basari-
sizlik olasiligini azaltan etkisini ortaya koymustur. Bu sonuglar, karlilik ne kadar giicliiyse

bankalarin o kadar saglam oldugunu dogrulamaktadir.

Aktif bityiikliigliniin BRICS grubunda basarisizliga ugrama olasiligini azaltan Tiirkiye
bankalarinda ise artiran etkisi gézlenmistir. Tiirkiye 6rneginde banka biiyiikliigi ile ilgili elde
edilen sonuglar ‘’batamayacak kadar biiyiik’’ ¢ercevesinde degerlendirilmedir. Bu sonuglar-
dan, biiylik bankalarin daha riskli hareket ettigi ve aktif biiyiikliigii arttikca bankalarin kredi
riskleri ve notlarmin azaldigi anlasilmaktadir. Bu sonuglar Zaki vd. (2011), Brossard vd.
(2007) calismalarinda yer alan aktif biiylikligiiniin basarisizlik olasiligini artirdigi bulgula-
rin1 desteklemektedir.

BRICS iilkeleri ele alindiginda ise bunun aksine biiyiikliik artisiyla birlikte kredi derece-
lendirme notlarinin iyilestigi, kredi riski ve basarisizlik olasiliginin azaldig1 goriilmistiir. Bu
sonug; BRICS grubunda biiyiik bankalarin daha az riskli oldugunu géstermektedir. Ozellikle
gelismekte olan iilkeler igin olduk¢a 6nemli olan uluslararasi rezervler ise beklendigi gibi

hem BRICS hem Tiirkiye bankalarinda basarisizlik risklerini azaltmustir.

Kategorik degiskenlerin etkileri aragtirildiginda, Tiirkiye’de incelenen donemin tama-
minda mevduat sigortasi uygulamasi bulundugundan bu degiskenin etkisi yalnizca BRICS
grubunda incelenmistir. Mevduat sigortasinin ahlaki tehlikeyi ve sorunlari artirmaya yonelik
etkisi oldugu yaygin olarak kabul edilmekle birlikte bu etki daha ¢ok uygulamalarin zayif ve
yetersiz olmasi halinde ortaya ¢ikmaktadir.

Bu calismada elde edilen sonuglar mevduat sigortasi uygulamasinin bankalarin basarisiz-

lik olasiligimi azalttigimi gdstermistir. Bu 6rneklemde yer alan iilkeler yasadiklar1 krizlerin
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ardindan finansal sektorlerini giiglendirmistir. Ayni zamanda gézlenen bu olumlu etki 6rnek-
lemde nispeten biiyiik bankalarin yer aldig1 diisiintildiigiinde sorunlarin yayilma risklerine
kars1 bankalarin daha dikkatli davrandigi ve gegmislerinde 6nemli sorunlar yagayan mevduat
sahiplerinin banka davranislarini izlemeye yonelik tutumlarinin siirdiigliniin gostergesi nite-
ligindedir (Karas vd. 2006: 17).

Calismada etkisi incelenen bir bagka kategorik degisken olan kiiresel finansal krizin ise

bankalar iizerinde olumsuz etkisi oldugu, banka basarisizliklarini artirdigr gézlenmistir.

Cok sayida degiskenin banka basarisizliklar iizerinde etkisi arastirilarak sonuclar karsi-
lastirilabilecegi gibi giin gegtikce lirlin ve hizmet ¢esitliligini artirma egiliminde olan sek-
torde dijitallesme olgusu 6nem kazanmaktadir. Bu dogrultuda yenilikleri takip edebilme ye-
teneginin geligmekte olan iilkelerde faaliyet gdsteren bankalar tizerinde etkisi olacag diisii-
niilmektedir. {lerleyen siirecte dijitallesmenin bankalarin basarisizlig1 iizerinde etkisinin aras-

tirilmasinin ilgili literatiirii zenginlestirecegine inanilmaktadir.
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EKLER

BRICS Bankalar1 Korelasyon Testleri Sonuclari

TK/TA | TS/TA | ROA TKP/TA | NIM FDG/TG | TK/TM | LogA | Rezerv

TK/TA 1.000

TS/TA -0.1846 | 1.000

ROA -0.1403 | 0.3514 | 1.000

TKP/TA | -0.0729 | -0.0458 | -0.011 1.000

NIM -01220 | 0.2240 | 0.792 -0.0042 | 1.000

FDG/TG | -0.3330 | 0.3699 | 0.411 -0.0193 | 0.404 1.000

TK/TM | 0.1146 | 0.5024 | 0.0679 | -0.0337 | -0.053 | 0.133 1.000

LogA 0.1036 | -0.2846 | -0.1194 | -0.0132 | 0.091 | -0.140 -0.2586 | 1.000

Rezerv 0.0247 | -0.2823 | -0.068 | -0.0175 | 0.054 | -0.279 -0.2042 | 0.3445 | 1.000

Tiirkiye Bankalar: Korelasyon Testleri Sonuclari
TS/TA | TK/TA | ROA | TKP/TA | NIM FDG/TG | TK/TM | LogA | Rezerv

TS/TA 1.000

TK/TA -0.1007 | 1.000

ROA 0.2348 | -0.2312 | 1.000

TKP/TA | -0.1219 | -0.2175 | -0.289 | 1.000

NIM 0.1765 | -0.0926 | 0.715 | -0.3009 1.000

FDG/TG | 0.0974 | -0.2718 | 0.196 | -0.1018 | 0.063 | 1.000

TK/TM | -0.1862 | 0.5442 | -0.253 | -0.3032 | -0.117 | -0.2074 1.000

LogA -0.1579 | -0.0432 | 0.062 | -0.0902 | 0.369 | 0.1945 0.1021 | 1.000

Rezerv 0.0947 | 0.1746 | -0.119 | -0.0964 | 0.957 | 0.0857 0.1163 | 0.1121 | 1.000
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BRICS ve Tiirkiye Bankalar1 Varyans Biiyiitme Testleri Sonug¢lar1

(BRICS-VIF)

(2002-2019)

(BRICS-VIF)

(2008-2019)

(TR-VIF)

(2002-2019)

(TR-VIF)

(2008-2019)

TK/TA 1.23 1.67 1.57 1.21
TS/TA 1.76 1.67 1.16 1.42
ROA 3.14 3.23 2.87 1.94
TKP/TA 1.77 1.18 1.40 1.66
NIM 3.17 3.64 3.04 2.78
FDG/TG 1.57 1.69 1.28 1.58
TK/TM 1.50 1.40 1.70 1.70
LogA 1.30 1.30 1.50 2.24
Rezerv 1.29 1.29 1.17 1.30
Mean VIF | 1.78 1.85 1.74 1.76
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